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Streszczenie

Dobra znajomos¢ przysztych warunkéw dziatania jest niezbedna do osiggniecia sukcesu w przedsie-
wzieciach gospodarczych. W makroekonomii warunki te nazywa si¢ koniunkturag. W tym sSwietle
znaczenie przewidywania koniunktury nie budzi watpliwosci, nie dziwi zatem, ze wiele podmiotéw
zajmuje sie tworzeniem prognoz ekonomicznych. Prognozy te w niejednakowym stopniu réznig sie
w zaleznosci od instytucji, wiec bardzo waznym zagadnieniem jest ocena, ktdre z nich charakteryzu-
ja sie wigksza trafnoscia. W niniejszej pracy poréwnano trafnos$¢ jednorocznych prognoz polskiej ko-
niunktury sporzadzanych przez Narodowy Bank Polski (NBP), Ministerstwo Finanséw (MF), Komi-
sje Europejska (KE), Organizacje Wspdtpracy Gospodarczej i Rozwoju (OECD) oraz Migdzynarodowy
Fundusz Walutowy (IMF). Badano trafnos¢ prognoz ex post w okresie 2004-2016, z uwzglednieniem
korekt dla poszczegdlnych instytucji, zwigzanych z dostepnoscia danych. Zmiany koniunktury opi-
sywano za pomocg wybranych charakterystyk: rocznej dynamiki produktu krajowego brutto (PKB),
inflacji mierzonej wskaZznikiem cen i towaréw konsumpcyjnych (CPI) lub zharmonizowanym indek-
sem cen konsumpcyjnych (HICP) oraz stopy bezrobocia. Do badania trafnosci prognoz sporzadzonych
przez poszczegdlne instytucje wykorzystano wybrane miary jakosci predykcji ex post, m.in.: sredni btad
prognozy (ME), Sredni bezwzgledny btad prognozy (MAE), pierwiastek btedu sredniokwadratowego
(RMSE), wspétczynnik U-Theila oraz dekompozycje biedu sredniokwadratowego.
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1. Wstep

Instytucje ekonomiczne publikuja swoje prognozy z rdzng czestotliwoscia, przez co ich poréwnywanie
jest utrudnione. Zaréwno Narodowy Bank Polski (NBP), jak i Ministerstwo Finanséw (MF) s3 insty-
tucjami oddzialujacymi na krajowa gospodarke, co oznacza, ze sporzadzane przez nie prognozy maja
w pewnym sensie charakter planu. Inaczej jest w przypadku Komisji Europejskiej (KE), OECD i Migdzy-
narodowego Funduszu Walutowego (IMF); ich prognozy petnia jedynie funkcj¢ informacyjna.

Na przetomie XX i XXI w. prowadzone byty podobne badania nad trafnoscia prognoz opraco-
wywanych przez instytucje ekonomiczne, dotyczacych najwazniejszych zmiennych dla wielu krajéw.
Pomijaly one niestety polska gospodarke. Mozna si¢ domyslaé, ze nie miata ona w tamtym okresie do-
statecznie duzego znaczenia. Zmienilo si¢ to po przystapieniu Polski do OECD oraz do Unii Europej-
skiej. Wigkszo$¢ badani nie uwzglednia tez wielu zmian, jakie zaszty w ostatnich 15 latach, oraz waznych
wydarzen, jak np. kryzys finansowy zapoczatkowany w 2007 r.

Punktem wyjscia do rozwazan w tej pracy jest przeglad wybranej literatury oraz najczesciej po-
wtarzajacych sie wnioskow i spostrzezen. Oller i Barot (2000) zbadali trafnos¢ prognoz PKB i inflacji
o0 horyzoncie jednorocznym, sporzadzanych przez OECD, IMF i instytucje narodowe z 13 krajow (po-
swiecili takze uwage prognozom o horyzoncie 2-letnim). Autorzy poruszyli istotnga kwestig, ze oprocz
samego badania trafnosci prognoz wyrazonej przy uzyciu miar liczbowych istotne jest takze badanie
zdolnosci do przewidywania zmian kierunku (punktéw zwrotnych) zjawisk ekonomicznych. Stwierdzi-
li, ze z punktu widzenia decyzji biznesowych trafno$¢ oceniana za pomoca tego typu miar (np. MAE
i RMSE) nie ma takiego znaczenia, jak przewidywanie momentéw odwrdcenia trendu. Trafnos¢ ich
prognozowania zostata przez autoréw uznana za widoczny problem dla instytucji, ktére objeli bada-
niem. Zwrdcili réwniez uwage na wystgpowanie autokorelacji w btedach prognoz dla niektdrych in-
stytucji oraz sprawdzali wystepowanie obciazenia (czyli optymizmu lub pesymizmu). Uznali takze, ze
prognozy badanych instytucji byly trafniejsze niz prognozowanie naiwne oraz ze inflacj¢ tatwiej pro-
gnozowac niz PKB (na podstawie RMSE).

W pracy Blix i in. (2001) uwzgledniono bardzo liczna grupg podmiotéw prognozujacych, ktérych
sporg cze$¢ stanowily instytucje komercyjne. Sposrdd migedzynarodowych organizacji wybrano OECD
i IMF. Dane, ktdre wykorzystano w analizie, pochodzity z lat 1991-2000. Autorzy doszli m.in. do wnio-
sku, ze inflacja jest fatwiejsza do przewidywania niz PKB oraz ze czesciej jest przeszacowywana, pod-
czas gdy wzrost gospodarczy ulegat raczej niedoszacowaniu. Ponadto zaobserwowali, ze mimo silnej
globalizacji gospodarek nie wystepuja istotne zwiazki migdzy btedami prognoz dla poszczegélnych
panistw. Stwierdzili tez, podobnie jak autorzy poprzedniej pracy, ze najwigksza trudnos¢ instytucjom
prognozujacym sprawiato prawidtlowe przewidywanie punktéw zwrotnych. Wszystkie analizowane
przez nich prognozy byty trafniejsze niz uzyskane metoda naiwna.

Kreini (2000) skupit si¢ jedynie na prognozach IMF oraz OECD dla najwigkszych gospodarek.
Poza PKB i inflacja analizowatl takze bezrobocie i bilans handlowy. Stwierdzil, ze prognozy IMF
i OECD byly trafniejsze od prognoz naiwnych. Zwrdcit réwniez uwage na problem z przewidywaniem
punktéw zwrotnych.

Po 2010 r. mozna zaobserwowa¢ powrdt zainteresowania omawianym zagadnieniem — uznano, ze
ze wzgledu na ostatnie wydarzenia warto zaktualizowa¢ posiadang wiedze¢. Gonzales-Cabanillas i Terzi
(2012) podjeli si¢ oceny trafnosci prognoz Komisji Europejskiej. Uwazali to za potrzebne m.in. ze wzgle-
du na kryzys gospodarczy, ktéry dotknat Unie Europejska i strefe euro po 2007 r. Jednym z celéw ich
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pracy bylo sprawdzenie, jak wptyn¢to to na trafnos¢ prognoz. Ponadto uwzglednili w swojej pracy kra-
je, ktdre dotaczyly do Unii Europejskiej w 2004 r. (a wigc takze Polskg) oraz w 2007 r. Autorzy zaznaczy-
li takze, Ze ich praca jest pierwszym artykutem KE badajacym jakos¢ prognoz dla krajéw, ktore weszty
w sktad wspdlnoty w pdZniejszym czasie. Zostalo odnotowane, ze jakos¢ prognoz dla tych krajéw byta
wyraZznie gorsza niz dla pozostatych paristw UE. Co wazne, byto kilka wyjatkéw, wsrdd ktérych znala-
zfa sie polska gospodarka (a doktadniej jej prognozy o horyzoncie jednorocznym). Btedy prognoz dla
Polski (mierzone za pomoca MAE i RMSE) okazaly si¢ poréwnywalne z btedami dla krajow ze strefy
euro, Wielkiej Brytanii i Skandynawii. Badano takze wystepowanie systematycznego obcigzenia zwig-
zanego z tendencjg prognostéw do pesymizmu lub optymizmu oraz wystgpowanie autokorelacji w bte-
dach. Zaobserwowano, ze w prognozach KE wystepuje ona tylko w odniesieniu do kilku paristw i nie
dotyczy Polski. Gléwnym wnioskiem pracy bylo jednak stwierdzenie, ze kryzys gospodarczy ma du-
zy wpltyw na wyniki prognozowania; w latach recesji wartosci btedéw byty zdecydowanie wigksze niz
w pozostatych okresach. Podobnie jak w opracowaniach z poczatku XXI w. prognozowanie punktéw
zwrotnych okazato si¢ mato skuteczne. Autorzy poréwnali réwniez prognozy KE z prognozami OECD
i IMF i uznali, Ze ich trafnos¢ jest podobna. Dane omawiane w pracy pochodza z lat 1969-2011, poréw-
nano jednak wyniki dla okresu przed- i pokryzysowego (czyli osobno okres 1969-2007 i peine dane).
Warto nadmienic, ze nie dla wszystkich omawianych krajow liczba obserwacji byta taka sama.

Makarova (2014) przeprowadzita analize prognoz makroekonomicznych Narodowego Banku Pol-
skiego, praca zostala wiec w catosci poswiecona polskiej gospodarce. Autorka poruszyta kwesti¢ nie-
pewnosci makroekonomicznej, metod jej pomiaru oraz jej znaczenia dla skutecznosci prognozowa-
nia. Zwrdécila uwage na potrzebe szukania konsensusu pomiedzy metodami opartymi na rozktadzie
prognoz budowanych przy uzyciu ankiet makroekonomicznych oraz metod wykorzystujacych modele
ekonometryczne (rozwazali to takze Blix i in. 2001). Podobnie jak autorzy wczesniej oméwionych prac
(Oller, Barot 2000; Blix i in. 2001; Gonazales-Cabniallas, Terzi 2012) poruszyta tez problem wystepowa-
nia pewnego systematycznego obciazenia prognoz. Autorka przypuszcza, ze jego przyczyng moze byc
sugerowanie si¢ innymi prognozami.

Z rodzimych badan trafnosci prognoz dla polskiej gospodarki warto wspomnie¢ prace Acedariskie-
go, Bernais i Mastalerz-Kodzis (2013), ktdéra koncentruje si¢ na rynku pracy (a doktadniej na wynagro-
dzeniach i liczbie pracujacych). Uwzgledniono w niej okres 1998-2013 i wykorzystano dane zaréwno
miesigczne, jak i kwartalne. Autorzy przeanalizowali skuteczno$¢ wybranych rodzajéw modeli progno-
stycznych — VAR (ang. vector autoregression), DFM (ang. dynamic factor model), wskaznikéw wyprze-
dzajacych i metody prognoz taczonych. Podobne podejscie zaprezentowali Baranowski, Leszczyriska
i Szafraniski (2010). Ich praca dotyczyta inflacji i skupita si¢ na skutecznosci modeli DFM, z wykorzy-
staniem danych miesiecznych z lat 1999-2009. Autorzy wykazali wysoka skuteczno$¢ modeli DFM
w poréwnaniu z pozostatymi badanymi metodami (zwtaszcza przy dtuzszych horyzontach).

W wielu wymienionych pracach (zwtaszcza tych z poczatku XXI w. oraz w opracowaniu Gonzales-
-Cabanillas i Terzi (2012) do oceny trafnosci stosuje si¢ miary ME, MAE i RMSE oraz statystyke
U-Theila, ktére wykorzystano réwniez w niniejszej pracy. W artykule Ollera i Barota (2000) zastosowa-
no takze miare RMSE/SD, czyli RMSE podzielone przez odchylenie standardowe, ktéra stanowi przy-
blizenie statystyki U-Theila.

Na podstawie przegladu literatury mozna wskaza¢ kilka najczesciej rozwazanych problemoéw.
Po pierwsze, prawie zawsze badano mozliwos¢ przewidywania punktéw zwrotnych (w dalszej czesci
pracy znajduje si¢ przyblizenie tego terminu). Ze wzgledu na duza zgodnos¢ badaczy w tej kwestii problem
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ten zostanie tutaj przebadany w kontekscie polskiej gospodarki. Po drugie, analizowano wystepowanie
autokorelacji btedéw. W tym celu stosowano réznego rodzaju testy na autokorelacje (np. test Ljunga-
-Boxa). Po trzecie, czesto sprawdzano wystepowanie obcigzenia, ktére mozna rozumie¢ jako sktonnos¢
prognostéw do pesymizmu lub optymizmu. Po czwarte, analizowano, czy prognozy byly trafniejsze niz
uzyskane metoda naiwna. W niniejszej pracy zostanie zweryfikowane, w jaki stopniu sprawdza si¢ to
w przypadku polskiej gospodarki.

Na podstawie wnioskéw ptynacych z literatury oraz wiasnych przemyslenri sformutowano kilka hipo-
tez, ktdre beda sprawdzane w tej pracy. Przypuszcza sig, ze trafnos¢ prognoz zalezy od charakteru bada-
nej zmiennej i sposobu jej pomiaru. Wyniki znane z przedstawionej literatury wskazuja, ze inflacja jest
fatwiejsza do prognozowania niz PKB oraz ze inflacje przeszacowywano, a PKB niedoszacowywano. Kon-
tynuujac t¢ mysl, zatozono, ze trafnos¢ prognoz w duzym stopniu zalezy od faktycznego przebiegu ba-
danej zmiennej. W sytuacji, gdy jest on stabilny i obarczony niewielka zmiennoscia, trafnos¢ powinna
by¢ wieksza niz wéwczas, gdy jest gwaltowny i ma wigksze odchylenia. Jesli chodzi o punkty zwrotne, to
przypuszcza sig, ze podobnie jak w innych badaniach ich trafne prognozowanie rzadko koriczy si¢ sukce-
sem. Na poczatku tego rozdzialu poruszono problem braku zgodnosci w czasie w sporzadzaniu prognoz.
Dokumenty zawierajace prognozy publikowane sa w réznych miesigcach, momenty publikacji moga by¢
za$ rézne dla kazdej instytucji. ROznice te wzrastaja wraz ze zwigkszaniem puli analizowanych podmio-
téw. W pracy zostanie oméwione, jak wptywa to na dokonywanie poréwnan, zaproponowano réwniez
sposdb radzenia sobie z t3 niedogodnoscia. Intuicja podpowiada, Ze prognozy oparte na swiezszych zbio-
rach informacyjnych beda trafniejsze. Z punktu widzenia interpretacji najwygodniej bytoby, gdyby wiek-
sza trafnos¢ prognoz jednej instytucji potwierdzaty wszystkie miary jakosci predykcji réwnoczesnie. Praw-
dopodobnie jest to jednak rzadko spotykane, a najwieksza trafnos¢ rozktada sie pomigdzy rézne statystyki.

Struktura pracy przedstawia si¢ nastgpujaco. W rozdziale drugim opisano szeregi czasowe, ktorych
prognozy zostang poddane analizie. W rozdziale trzecim omdwiono instytucje krajowe i zagranicz-
ne sporzadzajace prognozy dla polskiej gospodarki. Zaprezentowano tez ich metodyke oraz schemat
przygotowywania prognoz. Rozdziat czwarty zawiera objasnienie i interpretacje miar zastosowanych
do oceny trafnosci prognoz. W rozdziale pigtym rozwaza sie zagadnienie poréwnywania prognoz, gdy
wystepuje niezgodnos¢ momentdw, w jakich byty publikowane. Rozdziat szésty zawiera analize jakosci
prognoz za pomoca metod zaprezentowanych w rozdziale pigtym. Rozdziat siédmy to podsumowanie
wnioskéw ptynacych z pracy.

2. Wybrane zmienne makroekonomiczne oraz znaczenie ich prognozowania

Do analizy wybrano nastepujace zmienne: Srednioroczny wzrost PKB wyrazony w cenach statych, in-
flacje oraz stope bezrobocia. Dane PKB pochodza z Gléwnego Urzedu Statystycznego. Zastosowano
procentowy wzrost w stosunku do roku poprzedniego, gdzie za rok bazowy przyjmuje si¢ okres po-
przedni (t - 1). Wykorzystane dane PKB (tabela 1) obliczono za pomocg metody ESA’2010, ustanowionej
przez Parlament Europejski jako zintegrowana metoda rachunkéw narodowych dla wszystkich krajéw
cztonkowskich. W niektdrych sytuacjach moze to budzi¢ watpliwosci co do poréwnywalnosci danych
obliczanych za pomoca starszych metod, m.in. ze wzgledu na liczne rewizje. Uznano jednak, ze naj-
Swiezsze dane najlepiej odzwierciedlaja faktyczny stan gospodarki. Z tego powodu wszystkie prognozy
sq porownywane z PKB obliczonym na podstawie ESA’2010.
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Kolejng analizowana zmienng jest inflacja. Stosuje sie¢ rdzne metody jej pomiaru; obecnie dwie-
ma najbardziej popularnymi sa: wskaznik zmian cen dobr i ustug konsumpcyjnych CPI (ang. consumer
price index) oraz zharmonizowany indeks cen konsumpcyjnych HICP (ang. harmonised index of
consumer prices) (Halka, Leszczyriska 2011). Prognozowanie tego zjawiska ma tym wigksze znaczenie,
ze banki centralne prowadza polityke celu inflacyjnego, a zatem zdolno$¢ przewidywania inflacji po-
zwala na wczesniejsze podjecie odpowiednich dziatar i utrzymanie jej ustalonego poziomu. W przy-
padku Narodowego Banku Polskiego cel inflacyjny wynosi 2,5% z mozliwoscig odchylenia o 1 pkt proc.
(NBP 2016). Dla Polski inflacja CPI i HICP sa zblizone, poniewaz roznice w doborze koszyka ddbr i ustug
s3 nieznaczne (tabela 1). Nalezy jednak pamigtac, ze nie dotyczy to wszystkich krajow.

Jako zmienna reprezentujaca sytuacj¢ na polskim rynku pracy wybrano stope bezrobocia. Wedtug
ustawy osobe bezrobotna definiuje si¢ jako niezatrudniong, nieprowadzaca wtasnej dziatalnosci gospo-
darczej oraz niewykonujgca pracy zarobkowej, jednak zdolng i gotowa do jej podjecia w petnym wymia-
rze czasu. W zaleznosci od instytucji zajmujacej sie badaniami rynku pracy definicja bezrobocia oraz
sposéb jego pomiaru moga si¢ jednak w niewielkim stopniu r6zni¢. Dlatego prognozy analizowanych
zmiennych moga dotyczy¢ innej zmiennej. Przyktadowo, stopa bezrobocia prognozowana przez NBP
to skorygowane dane BAEL, natomiast Ministerstwo Finansdw w ustawie budzetowej opiera swoja pro-
gnoze na danych dla bezrobocia rejestrowanego. Komisja Europejska oraz OECD stosuja z kolei stope
bezrobocia Eurostatu (stope BAEL). W przypadku IMF do analiz prognoz stopy bezrobocia nie wtaczo-
no tej instytucji, poniewaz dla grupy gospodarek, do ktdrej przypisano Polske, prognozy tej zmiennej
zaczeto publikowad dopiero w paZzdzierniku 2010 r. Uznano, ze krdtszy okres moze negatywnie wypty-
na¢ na poréwnywalnos¢ wynikow.

3. Instytucje publikujace prognozy dla polskiej gospodarki i dobor okresow

Do sporzadzania swojej prognozy Narodowy Bank Polski wykorzystuje model ekonometryczny
NECMOD. Zostat on wprowadzony w 2008 r. i jest ulepszong wersja wczeshiej stosowanego modelu
ECMOD (Budnik i in. 2009). Jest to model hybrydowy; sktada si¢ z 279 réwnan oraz 369 zmiennych.
Dzieki takiemu rozbudowaniu umozliwia analizowanie elementéw polskiej gospodarki zaréwno w uje-
ciu catos$ciowym, jak i w ujeciu czastkowym. Ujeto w nim specyficzne cechy naszej gospodarki, m.in.
dotacje unijne czy wptyw okresu transformacji. Rdwnania modelu s podzielone na (Greszta i in. 2012):

- blok cen,

- rynek pracy,

- handel zagraniczny,

- blok gospodarstw domowych,

- stopy procentowe,

- akumulacje.

Model byt kilkakrotnie aktualizowany (Budnik i in. 2009; Greszta i in. 2010; Greszta i in. 2011,
Greszta i in. 2012):

- 2009 r. — modyfikacja specyfikacji bloku handlu zagranicznego,

- 2010 r. — modyfikacja réwnania inwestycji przedsiebiorstw,

- 2011 r. - modyfikacja bloku cen, uwzglednienie zjawiska histerezy bezrobocia,

- 2012 r. - modyfikacja bloku aktywnosci zawodowej.
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Projekcje opracowywane za pomocg modelu NECMOD s3 publikowane trzy razy w roku: do 2010 r.
w lutym, czerwcu i paZdzierniku, od poczatku 2010 r. — w marcu, lipcu oraz w listopadzie. Horyzont
obejmuje pozostalg czes¢ roku biezacego, w ktérym sporzadzono projekeje, oraz kolejne dwa lata.

Prognozy rzadowe (Ministerstwa Finanséw), w odréznieniu od prognoz pozostatych omawianych
instytucji, sa publikowane raz w roku jako komplementarna cze¢$¢ ustawy budzetowej. Jednoroczny
horyzont sporzadzania budzetu paristwa wigze sie z potrzeba zachowania wspdtpracy miedzy wtadza
ustawodawczg, sporzadzajaca ustawe, oraz wtadza wykonawcza, wprowadzajaca ja w zycie. Prognozy
makroekonomiczne tworzone s3 przez Ministerstwo Finanséw i przedstawiane do weryfikacji specja-
listom - zaréwno krajowym, jak i europejskim (Owsiak 2013). Przewidywanie wielkosci makroekono-
micznych okreslonych w ustawie jest wyjatkowo istotne, poniewaz s3 powigzane ze zmiennymi znaj-
dujacymi si¢ w budzecie.

Kolejnym rozpatrywanym podmiotem prognozujacym jest Komisja Europejska (KE) — organ wyko-
nawczy Unii Europejskiej. Podstawowym zadaniem KE jest przedktadanie wnioskdw ustawodawczych
Parlamentowi Europejskiemu; KE jest jedyna instytucja UE, ktéra ma takie prawo. Wspdlnie z Rada
i Parlamentem zarzadza $rodkami finansowymi wspdlnoty, sporzadza roczny budzet (ktéry przedsta-
wia tym organom) i wraz z Europejskim Trybunaltem Obrachunkowym nadzoruje wydawanie srodkéw.
We wspdtpracy z Trybunatem Sprawiedliwosci egzekwuje przestrzeganie prawa unijnego przez kraje
cztonkowskie oraz reprezentuje UE na arenie miedzynarodowej i w jej imieniu negocjuje umowy mie-
dzynarodowe (EC 2012).

Za sporzadzanie prognoz ekonomicznych w Komisji Europejskiej odpowiada Dyrekcja ds. Gospo-
darczych i Finansowych, bardziej znana pod skrétem DG ECFIN (Directorate General for Economic
and Financial Affairs). Jej celem jest wspieranie wzrostu i dobrobytu gospodarczego obywateli Unii
Europejskiej oraz krajow do niej nienalezacych przez promowanie polityki pozwalajacej na staty wzrost
ekonomiczny i stabilnos¢ finansowa. Dostarczanie prognoz gospodarczych jest jednym ze sposobdw re-
alizowania tego celu (EC 2016). Opracowania KE, pod nazwa Economic Forecast, publikowane s3 trzy
razy w roku: zima, wiosna i jesienia, czyli zgodnie z semestrami europejskimi — okresami, w ktdrych
odbywa sie procedura koordynacji dziatari gospodarczych UE. Taka czgstotliwo$¢ zostata wprowadzona
dopiero w 2013 r.; wczesniej prognozy sporzadzano dwa razy w roku, bez edycji zimowej, wraz z dwie-
ma prognozami okresowymi (interim forecast). Nie sa one jednak uwzglednione w analizie, poniewaz
jedynie aktualizujg prognozy obejmujace pozostaty czgs¢ roku. Nie dotycza horyzontu jednorocznego,
ktéremu poswigcona jest niniejsza praca. Nie uwzgledniaja takze wszystkich zmiennych szacowanych
w Economic Forecast. DG ECFIN nie stosuje jednego modelu prognostycznego, ale modele specyficzne
dla gospodarek konkretnych krajéw, uzupetnione wiedza ekspercka.

Kolejna instytucja sporzadzajaca prognozy jest OECD - Organizacja Wspotpracy Gospodarczej
i Rozwoju (Organization for Economic Co-operation and Development). Zatozona w 1960 r. OECD jest
miedzynarodowa organizacja ekonomiczng zrzeszajaca obecnie 29 krajéw, w tym od 1996 r. Polske.
Gléwnym celem istnienia OECD jest wspieranie panistw cztonkowskich w zwigkszaniu wzrostu gospo-
darczego i poziomu zycia ich obywateli. Zajmuje si¢ takze gromadzeniem i publikowaniem danych
ekonomicznych oraz sporzadzaniem prognoz gospodarczych, obejmujacych paristwa w niej zrzeszone,
ugrupowania ponadnarodowe, jak Unia Europejska czy strefa euro, oraz gospodarke swiatowa i wybra-
ne kraje niebedace cztonkami UE (np. Chiny, Brazylia). Prognozy OECD maja charakter informacyjny
(nie maja charakteru planu), w przeciwieristwie do prognoz rzadowych, ktére traktuje sie jako integral-
na czes¢ strategii rozwoju kraju (Nowak 2004). Sa publikowane w raportach OECD Economic Outlook
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dwa razy w roku: od 1967 do 2013 r. w czerwcu i w grudniu, obecnie w maju i listopadzie. Dotycza wielu
zmiennych makroekonomicznych, ktérych liczba zwigksza si¢ wraz z kolejnymi edycjami. W zaleznosci
od opracowania horyzont prognozy obejmuje dwa Iub trzy lata. Okresowo sporzadzane s3 réwniez pro-
gnozy dlugoterminowe. Metodyka OECD ze wzgledu na szeroki zakres podmiotdw objetych prognoza
sktada sie z wielu elementéw, ktore zaleza od tego, dla jakiego kraju jest sporzadzana prognoza. Sama
organizacja swoje podejscie okresla jako potaczenie metody opinii eksperckich z narzedziami staty-
stycznymi oraz modelami ekonometrycznymi. Na proces sporzadzania prognoz sktadaja sie:

- ocena obecnej sytuacji makroekonomicznej,

- zastosowanie modeli wskaZnikowych,

- analiza zaleznosci migdzy kluczowymi zmiennymi (ang. key variables),

- wykorzystanie opracowanego przez OECD forecast entry system,

- wykorzystanie modeli makroekonomicznych,

- analiza budzetowa.

Punktem wyjscia do sporzadzenia nowej prognozy jest analiza biezacej sytuacji ekonomicznej po-
szczegOlnych krajow odrebnie oraz na tle gospodarki swiatowej, gtéwnie za pomocg metod ekonome-
trycznych oraz wskaznikéw. Istota poczatkowego etapu jest poréwnanie poprzednich zatozeni co do
przysztego stanu koniunktury z realizacja. Modele wskaZnikowe maja dwojakie zastosowanie: do krét-
koterminowych analiz (gléwnie kwartalnych) PKB i handlu $wiatowego oraz takich, ktdre skupiaja si¢
na najwazniejszych zmiennych ekonomicznych dla kazdego paristwa objetego prognoza. Przez anali-
z¢ zalezno$ci migdzy kluczowymi zmiennymi w metodyce OECD rozumie si¢ analize wspétzalezno-
$ci miedzy: wydatkami gospodarstw domowych, zatrudnieniem, wynagrodzeniami oraz cenami, luka
popytowa i handlem zagranicznym. System forecast entry nie jest elementem metodologii, lecz scen-
tralizowanym systemem zarzadzania prognozami. Pozwala ekspertom na zapoznanie si¢ z najnowszy-
mi danymi oraz ich ewentualne aktualizacje. Jak w wigkszosci przypadkéw jednym z filaréw prognoz
ekonomicznych OECD jest podejscie ekonometryczne. Organizacja stosuje model NiGEM, opracowany
przez brytyjski Narodowy Instytut Badari Ekonomicznych i Spotecznych (National Institute of Econo-
mic and Social Research). Model ma wiele cech modeli DSGE, jednak opiera si¢ na danych historycz-
nych, co pozwala na zachowanie réwnowagi miedzy zatozeniami teoretycznymi a danymi, podobnie
jak w przypadku opracowanego przez NBP modelu NECMOD. W odniesieniu do Polski model wykorzy-
stuje 137 zmiennych (informacje o modelu pochodza z portalu NIESRY). Ostatnim elementem metody-
ki OECD jest analiza sytuacji budzetowej, oparta gléwnie na planie budzetowym panistw, dla ktérych
sporzadza prognozy (OECD 2011).

Ze wzgledu na znaczng liczbe analizowanych podmiotéw poszczegdlne metody zostaty tu jedynie
przyblizone. Mozna jednak zalozy¢, ze wobec kazdego kraju stosuje si¢ podejscie indywidualne, a pro-
gnoza w duzej mierze opiera si¢ na pracach i opiniach ekspertéw majacych specjalistyczng wiedze na
temat kazdej z gospodarek.

Ostatnia wybrana instytucja opracowujaca prognozy to Migdzynarodowy Fundusz Walutowy,
oznaczony tutaj skrétem IMF (International Monetary Fund). Powstat w 1944 r. na mocy postanowieni
z konferencji w Bretton Woods, gdzie jego statut podpisaty 44 paristwa. IMF rozpoczat dziatalnos¢ rok
pOZniej, obecnie ma zas 189 cztonkdéw. Polska byta obecna przy powstawaniu Funduszu, ale na skutek
Owczesnej sytuacji politycznej opuscila jego struktury w 1950 r. Do grona cztonkéw powrdcita w 1986 .
Gléwnym celem Funduszu bylo utworzenie systemu walutowego, ktéry umozliwitby rozwdj handlu

1 National Institute’s Global Econometric Model, https://nimodel.niesr.ac.uk/.
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i zatrudnienia bez nakladania ograniczen w wymianie handlowej. Trzy podstawowe funkcje, jakie
peti IMF, to nadzorowanie przestrzegania przez panistwa cztonkowskie ustanowionych regut kurso-
wych, dostarczanie paristwom srodkdw na utrzymanie bilansu ptatniczego oraz tworzenie warunkéw
do optymalnego funkcjonowania miedzynarodowego sytemu walutowego. Jednym z narzedzi realizo-
wania tych celéw jest sporzadzanie prognoz ekonomicznych. Sa one publikowane w dokumencie World
Economic Outlook, dwa razy w roku (Nowak 2004; IMF 2017a). IMF okresla swe metody sporzadzania
prognoz jako ,,podejscie od dotu” (ang. bottom-up). Zespoty prognostéw zajmujace si¢ poszczegdlnymi
krajami przygotowuja scenariusze dla ich gospodarek, a Fundusz dostarcza prognozy dotyczace glo-
balnej sytuacji ekonomicznej, kurséw walut i cen débr. Nastepnie prognoza jest taczona i agregowana,
po czym trafia do World Economic Outlook i bazy danych IMF (IMF 2017b). W swojej metodologii dzie-
li gospodarki krajowe na dwie podstawowe grupy: zaawansowane (ang. advanced economies) i rozwija-
jace sie (ang. emerging market and developing economies). Podziat ten pomaga w ocenie znaczenia po-
szczegblnych gospodarek podczas sporzadzania prognozy globalnej sytuacji ekonomicznej (IMF 2017c).

W analizie jakosci prognoz opisanych instytucji wykorzystano dane z lat 2004-2016. Wyjatkiem jest
NBP, w przypadku ktérego data poczatkowa jest 2009 r. Wynika to z faktu, Ze instytucja ta nie udostep-
nia prognoz poza tymi, ktére znajduja si¢ na jej stronie internetowej. Wybor roku 2004 zostat z kolei
podyktowany tym, ze od tego momentu Komisja Europejska rozpoczeta publikowanie petnych prognoz
dla polskiej gospodarki. Nalezy zaznaczy¢, ze miato to miejsce dopiero w drugiej, jesiennej edycji z 2003 r.
(Autumn Economic Forecast 2003). Uznaje sig, ze jest to minimalne obcigzenie; w przypadku pozosta-
tych instytucji badanie obejmuje wszystkie prognozy sporzadzone w 2003 r.

4. Miary oceny jakosci predykcji ex post

Do oceny jakosci predykeji zastosowano nastepujace statystyki opisowe: ME, MAE, RMSE (zalezne od
skali), statystyke U-Theila (niezalezna od skali) oraz dekompozycje btedu kwadratowego. Podstawa do
obliczania pierwszych trzech miar sa btedy prognoz, czyli réznice pomiedzy wartoscia faktyczna a pro-

gnoza wygasta. Btad pojedynczej prognozy okresla si¢ nastepujaco:

Et:yt_ft (1)

gdzie y, — wartos¢ faktyczna w okresie ¢, f, — wartos¢ prognozy na okres 7.

W przypadku, gdy instytucja publikuje wigcej niz jedna prognoze w roku:
Ewy =y =Ly B =~ Sy By = Vi = Fiwy (2)
gdzie £, , sa bledami prognoz pochodzacych z tego samego roku, f,, . to wartosci prognoz.
W przypadku miary ME wynik moze przyjmowa¢ wartosci zaréwno ujemne, jak i dodatnie.

Na tej podstawie mozna wnioskowac, czy prognozy byly regularnie zanizane lub zawyzane oraz z ja-
kim natezeniem. Na skutek roznicy znakéw biedy prognoz moga sie¢ nawzajem znosi¢, wigc miara ta nie
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informuje o faktycznej wartosci rozminigcia. Z tego powodu stosuje si¢ takze miare MAE, informujaca
0 bezwzglednej wartosci bfedu (Franek 2013). Nalezy pamigtaé, ze w przypadku ME znak dodatni
interpretuje sie jako zanizanie wyniku przez prognoze, a ujemny jako zawyzanie.

W ogdlnym rozrachunku miara MAE? wydaje sie uzyteczniejsza, poniewaz badacze z reguly wolg
raczej wiedzie¢, jakim ogdlnym bfedem jest obarczone podejscie prognostyczne. Jednak w przypadku
poréwnywania réznych instytucji interesujace jest, ktére z nich maja tendencje do zawyzania lub zani-
zania swoich wynikéw (co mozna niekiedy interpretowac jako optymizm lub pesymizm), co w prosty
sposdb pozwala sledzi¢ miara ME. Nalezy jednak poczyni¢ pewne zatozenia. Mozna sobie wyobrazi¢
sytuacje, w ktdrej szacowane wartosci w wiekszosci przypadkéw (np. w 17 na 20) sa dodatnie, oraz ta-
kie, gdy ich mniejsza czes$¢ (np. 3 sposrdd 20) jest ujemna. Nie musi to oznaczac, ze znak przed miara
ME $wiadczy o zawyzaniu, poniewaz w tym konkretnym przypadku jej wartosci moga by¢ na tyle ni-
skie, ze dadza wynik odwrotny (lub chociaz mocno zblizony do zera), co moze zatuszowaé wystepo-
wanie bardzo czgstych wartosci dodatnich. Mozna jednak zatozy¢, ze prognozy instytucji miedzynaro-
dowych nie daja tak rozbieznych wynikéw. Liczba wyzszych oraz liczba nizszych oszacowari powinny
w nich by¢ zblizone.

Nastepnie zostanie zastosowana miara wyliczona na podstawie kwadratéw bledéw — pierwiastek
btedu sredniokwadratowego RMSE (ang. root mean square error). Statystyka ta w literaturze przedmio-
tu jest czesto przedstawiana jako alternatywa MAE. Gtéwna réznica polega na tym, ze RMSE wykazuje
wigksza wrazliwo$¢ na odchylenia, co jest efektem podnoszenia ich do kwadratu. Mozna zaobserwowac,
ze miedzy tymi miarami wystepuje zaleznosé: MAE < RMSE. W przypadku, gdy wszystkie btedy prognoz
maja identyczne wartosci (E, = E,= ... = E , gdzie liczba prognoz wynosi n), MAE i RMSE s3 sobie réwne.
W literaturze réznie ocenia sie zasadnos¢ stosowania jednej lub drugiej miary. Przyktadowo Wilmott
i Mastuura (2005) sa zwolennikami stosowania MAE, a Chai i Draxler (2014) - RMSE. W tym artyku-
le warto$¢ RMSE bedzie stuzyta do wnioskowania na temat wyst¢powania najbardziej nietrafionych
prognoz.

Opisane miary charakteryzuja si¢ tym, ze sa zalezne od skali (ang. scale-dependent). Oznacza to, ze
jesli dane zjawisko jest mierzone w jakiejs jednostce, to wyniki tych miar réwniez s3 wyrazone w tej
jednostce (Hyndman 2014). Wobec PKB i inflacji jako jednostke przyjmuje si¢ srednioroczny procen-
towy wzrost, a wobec bezrobocia - jego stopg. Powoduje to, ze nie mozna poréwnywac trafnosci pro-
gnoz poszczegdlnych zmiennych makroekonomicznych. Co wigcej, nawet sredniorocznego wzrostu nie
mozna tutaj traktowac jako tej samej jednostki. Taki sam wynik liczbowy ME lub MAE dla PKB oraz
inflacji nie oznacza, ze skutecznos¢ prognozowania jest identyczna dla obu tych zmiennych (Hyndman
2006). W omawianej literaturze przedmiotu mozna zauwazy¢, ze autorzy nie stosuja sie do tej zasady.
Na przyktad Oller i Barot (2000), a takze Blix i in. (2001) na podstawie statystyki RMSE uznali, ze infla-
cja jest tatwiejsza w prognozowaniu niz PKB. Niniejsza praca nie postuluje uznania takiego podejscia
za bledne, jednak powstrzymuje si¢ od wyciggania takich wnioskéw, dlatego do niektérych poréwnan
stosowane beda tylko miary niezalezne od skali.

Kolejna zastosowang miara bedzie wspétczynnik U-Theila (1965), ktérego warto$¢ moze by¢ uprosz-
czona do nastepujacej postaci (Makridakis, Wheelwright, Hyndman 1998):

2 W literaturze mozna takze spotka¢ alternatywng nazwe MAD — mean absolute devation (por. Shim 2009; Hyndman 2005).
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Nalezy podkresli¢, ze dla modelu naiwnego prognoza wynosi f,,, = v, a statystyka U = 1. Ponad-
to wspolczynnik U-Theila oparty jest na uzyciu modelu naiwnego jako benchmarku, co pozwala na
poréwnywanie jakosci prognozowania réznych zmiennych (Hyndman 2006).

W niniejszej pracy zdecydowano si¢ na rozszerzenie analiz jakosci predykcji o niestosowang
w omawianej literaturze dekompozycje bledu sredniokwadratowego MSE, zaproponowana przez
Theila (1966):
el (1960 MSEZ(]—?)2+<S —sf)2+2ss(1—r)

y . yor A (4)

Na jej podstawie mozna wyodrebnic trzy elementy:
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Muszg sie one sumowa¢ do jednosci:
L]AI + l]s‘* léj = 1 (8)

Ich interpretacja wyglada nastepujaco (Patrick, Teelucksingh 2002):

U,, - blad wynikajacy z obciazenia (ang. bias proportion),

U, - blad wynikajacy z niedoszacowania wariancji (ang. variance proportion),

U, - blad wynikajacy z kowariancji (ang. covariance proportion).

U,, to blad systematyczny; w tym przypadku mierzy on odlegtos¢ migdzy srednia prognoz wyga-
stych oraz realizacji. Oczekuje sie, ze wartosci U,, beda mozliwie bliskie zera (zero oznacza, ze Srednie
s identyczne). U oznacza réznice wariancji i okresla, w jakim stopniu zmiennos¢ badanego zjawiska
zostata uchwycona przez prognozy. Wartosci odlegle od zera moga swiadczy¢ o silnym zanizeniu lub
zawyzeniu odchylenia standardowego badanej zmiennej. Sktadnik U ., okreslony tutaj jako btad wyni-
kajacy z kowariancji, jest takze nazywany sktadnikiem ,szumu” (Polasek 2013). Reprezentuje bowiem
pozostatly btad przypadkowy, czyli taki, ktéry nie wynika z metod pomiaru. Uznaje sig, ze dla ,,dobrej”
serii prognoz pierwsze dwa sktadniki powinny by¢ réwne zeru (U,, + U= 0), a ostatni powinien wy-
nosic jeden (U = 1). W takiej sytuacji caty btad wynikatby z czysto przypadkowych wahan, niezwiaza-
nych z metoda prognozowania.
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5. Metoda poréownywania prognoz przy braku peilnej zgodnosci zbiorow
informacji

Ze wzgledu na kolejnos¢ publikowania prognozy instytucji ekonomicznych mozna podzieli¢ na pierw-
szoroczne, drugoroczne i trzecioroczne (dla NBP i KE). W przypadku poréwnar migdzy instytucja-
mi podziat ten nie zawsze zapewnia zgodno$¢ tzw. zbioréw informagcji (taki termin wprowadzili Blix
i in. 2001). Mozna go rozumiec¢ jako obecny stan informacji, na podstawie ktérych formutuje sie pro-
gnoze. Instytucje publikuja swoje opracowania w réznych terminach (miesiacach), ktére nie zawsze sa
sztywno okreslone i bywaja swobodnie zmieniane (zob. tabela 2). Z tego powodu prognoza na okres
t + 1 sporzadzona w grudniu roku ¢ bedzie miata przewage nad ta, ktéra ukazata si¢ w np. styczniu czy
maju roku 7 (nie oznacza to jednak, ze zawsze bedzie trafniejsza). Trzeba wigc znaleZ¢ sposdb, by poréw-
nywac ze soba z prognozy pochodzace z réznych momentéw. Na przyktad KE publikuje prognozy zgodnie
z porami roku: wiosng, jesienig i od 2013 r. zimg. Wedtug takiego podziatu klasyfikowano tutaj prognozy
badanych instytucji. Nalezy podkresli¢, ze jest on dosy¢ arbitralny, np. prognozy z wrzesnia w przypadku
MF traktuje sie jako wiosenne, a w przypadku IMF3 jako jesienne. Przyczyna takiej decyzji jest ztozona —
stosowanie lub konstruowanie metod klasyfikowania prognoz do poszczegdlnych serii moze powodowac
powstawanie szeregéw o réznej dtugosci lub nowych, bardzo krétkich, ktérych poréwnywanie bedzie ma-
to zasadne. Dobrym przyktadem moze by¢ klasyfikacja wedtug kwartatéw: jesli instytucja przesunie pro-
gnoze¢ np. z paZdziernika (czwarty kwartat) na wrzesien (trzeci kwartat), jedna z serii traci obserwacje na
rzecz innej. Tak byto w przypadku IMF, ktdry wigkszo$¢ prognoz drugorocznych publikuje w paZdzierniku
(przed 2004 1. pojawialy sie we wrzesniu). W przypadku MF przez wigkszos¢ czasu prognozy ukazywaty si¢
we wrzesniu, a dopiero od 2010 r. w przedziale od kwietnia do lipca i, jak wspomniano, wszystkie traktuje
si¢ jako seri¢ wiosennga. Dodatkowo, podejscie to pokrywa si¢ w duzej mierze z poréwnywaniem prognoz
wedtug kolejnosci ich sporzadzania, jednak zapewnia nieco wigksza zgodno$¢ pomigdzy zbiorami informa-
¢ji. Dlatego serie prognoz beda poréwnywane w obrebie poszczegdlnych edycji (czyli ustalonych pér roku).
Moga si¢ pojawi¢ wnioski na temat réznic pomiedzy edycjami, jesli zostang uznane za warte wspomnienia.

6. Ocena jakosci prognoz

Prognozy dla kazdej zmiennej ekonomicznej beda analizowane dla dwdch okreséw: 2004-2016
i 2009-2016. Wartosci prognoz zostaty przedstawione na wykresach 1-4. Zastosowanie podejscia wi-
zualnego pozwolito zobrazowac zjawiska, ktorych nie da si¢ dostrzec, analizujac tylko miary liczbowe,
zwlaszcza nietrafione przewidywanie punktéw zwrotnych — problem bardzo czesto wspominany w li-
teraturze przedmiotu. Punkty zwrotne sa momentami, ktére oddzielaja okresy rozwoju i spowolnienia
ekonomicznego. Gorny punkt zwrotny, zwany réwniez szczytem, koriczy okres wzrostu i analogicznie
- dolny, zwany dnem, koniczy okres spadkéw (Bry, Boschan 1971). Ze wzgledu na krétki okres i cha-
rakter analiz kazda zmiana kierunku jest w niniejszej pracy traktowana jako punkt zwrotny. W celu
zaprezentowania, czym s3 omawiane zatamania szeregu, stworzono wykres 5 (tylko realizacja PKB na
podstawie wiosny, poniewaz dla inflacji i stopy bezrobocia realizacja dla kazdej instytucji moze by¢ in-
na zmienna) stuzacy jako przyktad tych zjawisk.

3 Nie mozna ich znalez¢ w tabeli 2, poniewaz taki system funkcjonowat przed wybranym okresem. Uznano jednak, ze jest
to bardzo dobry przyktad omawianego tu problemu.
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6.1. Produkt krajowy brutto

Oceniona zostanie teraz jako$¢ prognoz za pomocg miar ME, MAE, RMSE i wspétczynnika U-Theila.
W przypadku PKB i prognoz rozpoczynajacych si¢ w 2004 r. (tabela 3) w edycjach wiosennych najtraf-
niejsze byly prognozy MF (najtrafniejsze ME, MAE, RMSE i U). Instytucje migdzynarodowe osiagnety
bardzo zblizone wartosci, co dobrze wida¢ na wykresie 1. Mozna zaobserwowa¢ bardzo podobne obser-
wacje odstajace, zwlaszcza w latach kryzysu (2009 i1 2010 1.) oraz przed kryzysem (w 2006 i 2007 1.), co mo-
gto si¢ przyczyni¢ do uzyskania tak podobnych wartosci RMSE. W przypadku jesiennych prognoz PKB
wyniki uzyskane przez OECD byly najdoktadniejsze; potwierdzaja to wszystkie miary, zwtaszcza MAE
i RMSE. Statystyka U-Theila byta bardzo podobna w wiosennych edycjach, a aktualniejsze prognozy
miaty - zgodnie z oczekiwaniami - nizsze wartosci. Wszystkie miedzynarodowe instytucje wykazaty
si¢ pesymizmem co do polskiego wzrostu gospodarczego, natomiast w MF byl on minimalny. Co cie-
kawe, w KE i OECD obcigzenie prognozy wiosennej byto nizsze niz prognozy jesiennej. W edycjach je-
siennych mozna zaobserwowac nieco wigksze trudnosci z przewidywaniem zmiennosci (wyzsze U),
podczas gdy w prognozach wiosennych ten problem nie wystepowat (wigkszo$¢ btedu znajduje sie
w sktadniku odpowiedzialnym za kowariancje U, ). W okresie 2009-2016 najnizszym bezwzglednym bfe-
dem charakteryzuja si¢ jesienne prognozy OECD. W przypadku miary ME najlepiej wypadty pdZniejsze
prognozy IME. W tym przedziale czasowym wida¢ ponaddwukrotna poprawg pomiedzy edycjami
(w miarach ME i RMSE). Mimo krétszego okresu w prognozach wcigz mozna zaobserwowac podobny
problemem z dekompozycja btedu sredniokwadratowego; jesienne edycje charakteryzowaty si¢ znacz-
nie wyzsza wartoscig U,. Uwage zwraca takze niepewnos¢ co do polepszenia sie lub pogorszenia sie
polskiego PKB; w krétszym okresie (od 2009 r.) instytucje raz zawyzaly (w wiosennych prognozach),
a raz zanizaly jego wartos¢ (w jesiennych). Tymczasem przyjmujac rok 2004 jako poczatkowy, prze-
cietnie spodziewano si¢ nizszych wartosci PKB. Zimowe prognozy NBP, mimo najmniejszego zbio-
ru informacji, nie wypadaty wyjatkowo stabo w stosunku do edycji wiosennych (Ilepsze MAE, RMSE
i wskaZznik U-Theila). Warto doda¢, ze wyraZnie poprawia si¢ trafnos¢ prognoz jesiennych. W badanych
okresach (od 2004 r.) na podstawie wykresu 1 mozna zaobserwowa¢ wystepowanie korelacji pomiedzy
prognozami a poprzednimi realizacjami (lata 2008 i 2009 oraz 2012 i 2013). Wida¢, ze instytucje przewi-
dywaty wartosci zblizone do tych z poprzednich okreséw. Mniej wigcej od lat 2009-2010 zwigkszyta si¢
trafnos$¢ przewidywania poziomu i zmian kierunku tempa wzrostu PKB, zwlaszcza w przypadku NBP,
co wida¢ na wykresie 4. Mozna uznad, ze prognozowanie punktéw zwrotnych przed kryzysem i podczas
niego bylo o wiele trudniejsze niz po jego ustapieniu (wciaz jednak bez stuprocentowej skutecznosci).
Ciekawy jest takze fakt, Ze w badanym okresie wszystkim instytucjom udato si¢ przewidzie¢ zwrot kie-
runku PKB w 2011 r. przynajmniej jedna z serii swoich prognoz. Prognozy ze wszystkich edycji (w obu
przedziatach czasowych) byly trafniejsze niz prognozy naiwne.

6.2. Inflacja CPI

Tym, co rzuca si¢ w oczy podczas analizy prognoz inflacji od 2004 r. (tabela 4), s3 wyjatkowo wysokie
wartodci statystki U-Theila; w edycjach wiosennych warto$¢ statystyki zazwyczaj przekracza 3,0. Moz-
na, co prawda, zaobserwowac pewna poprawe w przypadku prognoz jesiennych, jednak wciaz nie s3
one trafniejsze niz prognozy naiwne. Autor przypuszcza, ze czesciowo wynika to z wystapienia punk-
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tu zwrotnego po 2012 r., w ktérym nastgpit silny i niespodziewany spadek inflacji. Dobrze wida¢ to na
wykresie 2 — zadna instytucja prognozujaca nie spodziewata si¢ ujemnej wartosci inflacji. Analizujac
pozostate miary prognoz z edycji wiosennych, mozna zauwazy¢, ze najlepsza wartos¢ statystyki ME
uzyskato polskie MF. Nalezy jednak zwrdci¢ uwage na stosunkowo wysokie wartosci statystyki RMSE
w prognozach MF. Mozna si¢ domysla¢, ze w duzej mierze przyczynity si¢ do tego obserwacje po sytuacji
z 2012 1. Prognozy podmiotéw migdzynarodowych nieco bardziej zblizaty sie do faktycznego pozio-
mu, jednak wcigz miaty ograniczona skutecznos¢. W prognozach jesiennych najlepiej wypadato OECD
- miato widoczna przewagg, zwlaszcza jesli chodzi o miare ME. Jedynie w przypadku MAE prognozy
OECD byly minimalnie mniej trafne niz KE (r6znica niewidoczna przy zaokragleniu do drugiej cyfry
po przecinku). Na wykresie 2 (wykres 4 dla NBP) mozna dostrzec, ze prognozy sprzed 2010 1. byly po-
dobne do prognozy naiwnej, po czym wrdcity na wtasciwy tor i nieco trafniej przewidywaty poziomy
inflacji (jest to widoczne zwlaszcza w prognozach jesiennych), az do wspomnianego spadku inflacji
w 2012 r. Ciekawe wydaje si¢ takze to, ze wszystkie instytucje w kazdej edycji spodziewaty si¢ wyz-
szej inflacji niz faktycznie miata miejsce. Nasilito si¢ to po zmianie roku analizy na 2009, wigc mozna
wnioskowad, ze okres pokryzysowy byt gléwna przyczyna zawyzania prognoz. Interesujacy jest tak-
ze fakt, ze prognoza wiosenna NBP byta trafniejsza nawet od edycji jesiennych. Mozna tez zaobser-
wowad, ze wigksza czes¢ biedu Sredniokwadratowego znajduje si¢ w sktadniku odpowiedzialnym za
btad przypadkowy (U, ) niz w p6zniejszej edycji. Sytuacja ta jest mniej jednoznaczna dla pozostatych
instytucji. Dla nich nie mozna zaobserwowac¢ wyraznych prawidtowosci w zmianie kompozycji btedu
sredniokwadratowego.

6.3. Stopa bezrobocia

W przypadku prognozowania stopy bezrobocia przez MF (tabela 5) mozna zaobserwowac, ze w edy-
cjach wiosennych od 2004 r. wartos¢ ME byta bardzo bliska zera. Sposrdd tych edycji prognozy MF
byly najtrafniejsze we wszystkich statystykach niezaleznych od miary; wszystkie analizowane instytu-
cje miaty bardzo podobna wartos¢ wspotczynnika U-Theila, okoto 1,3 (mozna zaobserwowac wyrazng
poprawe tej statystyki pomigedzy edycjami). W przypadku prognoz jesiennych nalezy zwrdci¢ uwage, ze
tylko KE spodziewata si¢ nizszej stopy bezrobocia niz ta, ktéra faktycznie miata miejsce (dodatnia war-
tos¢ statystyki ME). Prognozowata takze stosunkowo wysokie wartosci RMSE, zwtaszcza w poréwna-
niu z prognozami OECD. Byly one ponad dwa razy wigksze, co sugeruje wystepowanie kilku stosunko-
wo duzych rozminie¢ u KE. Na wykresie 3 mozna si¢ ich doszukiwa¢ w poczatkowych okresach (przed
2009 1., zwlaszcza w 2004 1.). W okresie 2009-2016 prognozy NBP byly najtrafniejsze sposrdd wiosen-
nych edycji dla kazdej z miar. Z kolei prognozy MF cechowaty si¢ najmniejsza trafnoscia (z wyjatkiem
ME). Mozna tutaj zaobserwowac pewng rozbieznos¢ co do oczekiwanej stopy bezrobocia wsréd polskich
instytucji — NBP spodziewat sie¢ wyzszej, a MF nizszej wartosci, podczas gdy wszystkie instytucje mig-
dzynarodowe zgodnie ja zawyzaty. Stosunek MAE do RMSE wydaje si¢ wysoki w zimowej i wiosennej
prognozie NBP, co jest dobrze widoczne na wykresie 3 - jesienne prognozy wierniej podazaja za fak-
tycznymi poziomami stopy bezrobocia.

W jesiennych edycjach prognozy instytucji miedzynarodowych okazaty si¢ lepsze niz NBP i osig-
gnety warto$¢ statystyki ME blizsza zera. Byty nieco bardziej zblizone do siebie w przypadku MAE,
a jeszcze bardziej RMSE. Statystyka U-Theila w wiosennych i zimowych prognozach NBP przekroczyta
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warto$¢ 1. W jesiennych edycjach miary trafnosci prognoz wybranych instytucji przyjely wartos¢ poni-
zej jednosci; najtrafniejsze byty prognozy NBP i zblizone do niej OECD. Dekompozycja statystyki U
w prognozach wiosennych wydaje si¢ stosunkowo dobra, zwtaszcza MF, w ktdrej wigkszos¢ btedu
koncentruje si¢ w sktadniku odpowiedzialnym za btad przypadkowy U ., podczas gdy w pozostatych
prognozach niewielka cze$¢ btedu rozktada si¢ miedzy dwa pozostate sktadniki (U, , U,). Podobna
jest sytuacja w jesiennych edycjach instytucji miedzynarodowych — mozna w nich zaobserwowac,
ze wktad do wartosci U jeszcze bardziej koncentruje sie¢ w ostatnim sktadniku. Jedynie w przypad-
ku NBP znajduje si¢ w nietrafionej Sredniej wartosci prognoz (U, ). Zimowa prognoza NBP okazata
sie najmniej trafna sposrdd wszystkich edycji (z wyjatkiem MAE). Podobna sytuacja miata miejsce
w prognozach jesiennych mierzonych za pomoca dekompozycji btedu sredniokwadratowego, jed-
nak tutaj czes¢ bledu znalazta si¢ w sktadniku odpowiedzialnym za wariancje U_. Po przeanali-
zowaniu obu badanych okreséw mozna takze stwierdzi¢, ze edycje wiosenne i zimowa byty mniej
trafne niz prognozowanie naiwne (U-Theila powyzej jednosci), w przeciwienristwie do jesiennych,
ktdre byty skuteczniejsze.

Analizujac wykresy 1-4, mozna potwierdzi¢, ze trafne przewidywanie punktéw zwrotnych spra-
wia trudnosci instytucjom prognozujacym. Potwierdzito sie sformutowane na poczatku przypuszcze-
nie, ze sytuacja bedzie podobna, jak opisywano w literaturze przedmiotu. Za najbardziej szczegdl-
ny punkt zwrotny mozna uzna¢ spadek inflacji z 2012 r., ktérego nie przewidziata zadna z instytucji.
Co wiecej, mozna w tej sytuacji doszukiwac sie takze wyst¢powania autokorelacji bledéw — mimo utrzy-
mywania si¢ ujemnej inflacji do korica badanego okresu zadna instytucja z wyjatkiem NBP nie pro-
gnozowata ujemnej wartosci. Wszystkie instytucje pominety szczyt dla PKB w 2007 r. oraz podwdjne
dno z lat 2008-2009, a takze kolejne podwdjne dno w okresie 2012-2013. W tym ostatnim przypadku
jedynie prognozy NBP w duzym stopniu pokrywaty si¢ z faktycznymi wartosciami. W odniesieniu do
stopy bezrobocia sytuacja byta podobna, jednak w przebiegu tej zmiennej mozna odnotowa¢ mniej
punktéw zwrotnych niz u poprzednich. Tak jak w przypadku inflacji z 2012 r. mozna tu doszukiwac sie
autokorelacji — mimo zmiany kierunku i wyraZznej zmiany poziomdw prognozy cz¢sto maja tendencje
do utrzymywania podobnych wartosci.

7. Podsumowanie

W pracy przedstawiono wyniki analizy trafnosci prognoz dla polskiej gospodarki w kontekscie proble-
mow poruszanych w wybranej literaturze przedmiotu. Badano takze zagadnienie ustalania zbioréw in-
formacji, wedtug ktérych klasyfikowano prognozy w sytuacji, gdy wystepuje niezgodnos¢ momentéw
ich sporzadzania.

Analize trafnosci prognoz przeprowadzono dla pieciu instytucji: NBP, MF, KE, OECD i IMF.
Podzielono ja na dwa okresy ze wzgledu na dostepnos¢ danych. Tabela 6 podsumowuje wyniki analizy.
W okresie 2004-2016 mozna zaobserwowa¢ duza trafnos¢ prognoz OECD, zwtaszcza jesiennych edycji,
ktdra osiem razy okazata sie najcelniejsza. Prognozy polskiego MF byty dwa razy najtrafniejsze dla mia-
ry ME, z wynikami bardzo bliskimi zera, co oznacza, ze nie miato wyraznych tendencji do pesymizmu
czy optymizmu. KE osiagneta wyniki podobne jak OECD, ktdre okazaty si¢ trafniejsze tylko dwa razy.
W krétszym okresie (2009-2016) prognozy OECD réwniez byty najczesciej trafne (sze$¢ razy), z niewiel-
ka przewaga nad NBP, ktére byto najtrafniejsze cztery razy. W tym okresie w odniesieniu do inflacji
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zostat przetamany wczesniejszy schemat i az trzy razy najtrafniejsza byla prognoza wiosenna. Raz naj-
trafniejsza byta prognoza KE i raz IMF, jednak w przypadku tej drugiej instytucji nie brano pod uwage
prognoz stopy bezrobocia.

Dla przeprowadzonych analiz bardzo wazne jest to, ze ocen¢ sporzadzono na podstawie skoriczonej
liczby obserwacji. Korzystajac z takiej proby, nalezy ostroznie weryfikowac hipotezy dotyczace réznic mie-
dzy trafnoscig prognoz — nie mozna bowiem bada¢ mocy statystycznej zaobserwowanych wynikéw. Na-
lezy takze pami¢tad, ze na ich ksztatt silnie wptywa metoda klasyfikowania prognoz do poréwnywanych
serii. W pracy przedstawiono jedno z bardziej intuicyjnych podejs¢, pozwalajace omina¢ problem z poten-
cjalna niezgodnoscig obserwacji, z ktérym moze si¢ wigzac stosowanie bardziej rozbudowanych metod.

Tak jak przypuszczano, prognozy oparte na nowszych zbiorach informacji sa z reguly trafniejsze.
We wszystkich przypadkach sprawdza si¢ to dla statystyki U-Theila, ale dla miar zaleznych od skali wy-
stepuja pewne wyjatki. Swiadcza o tym chociazby bardzo dobre wyniki wiosennych prognoz inflacji
opracowywanych w NBP. W przeciwienistwie do Ollera i Barota (2012) oraz Blix i in. (2001) nie mozna
powiedzied, ze wszystkie analizowane prognozy sa trafniejsze niz prognozy naiwne. Tylko w przypad-
ku PKB wartosci statystyki U-Theila okazaty si¢ mniejsze od jednosci, a w odniesieniu do inflacji byty
zdecydowanie powyzej tej wartosci. Mozna podejrzewac, ze przyczynit sie do tego jej naglty w spadek
w 2012 r. oraz krétka seria danych. Mozna zatem stwierdzi¢, ze wniosek Ollera i Barota (2000) oraz
Blix i in. (2001), Zze prognozowanie PKB jest trudniejsze niz prognozowanie inflacji, nie potwierdza si¢
w odniesieniu do polskiej gospodarki w badanym okresie.

Analiza wartosci statystyki ME pozwala na sformutowanie pewnych wnioskéw. Inflacja byta wyraz-
nie zawyzana przez wszystkie instytucje w obu uwzglednionych okresach. Zawyzane byty réwniez pro-
gnozy stopy bezrobocia, z niewielkimi wyjatkami — KE w okresie 2004-2016 i MF w latach 2009-2016.
W okresie rozpoczynajacym si¢ w 2004 r. mozna zaobserwowac tendencje do zanizania prognoz PKB,
ktora zanika po skréceniu okresu do lat 2009-2016.

Na poczatku pracy sformutowano zalozenie, ze najwygodniej byloby, gdyby wieksza trafnos¢ in-
stytucji przejawiata si¢ we wszystkich miarach jakosci predykcji. Podejrzewano, ze w praktyce jest to
raczej mato prawdopodobne. Nie sprawdzito sie jednak to w takim stopniu, jak zaktadano. Na pewno
nie wystepuje wyrazne uszeregowanie si¢ instytucji wedtug trafnosci miar jakosci predykcji ex post,
w niektdrych przypadkach mozna jednak zauwazy¢, ze prognozy ktdrejs z instytucji sa najtrafniejsze
lub najmniej trafne dla wszystkich analizowanych statystyk. W latach 2004-2016 dotyczy to wiosennych
prognoz PKB i stopy bezrobocia sporzadzonych w MF, a w okresie 2009-2016 — inflacji i stopy bezrobo-
cia w wiosennych prognozach NBP.

We wstepie wspomniano, zZe prognozy badanych instytucji krajowych maja charakter planu, a za-
tem powinny by¢ trafniejsze. Nie mozna tego w petni potwierdzi¢. Byly one trafniejsze tylko w okre-
slonych przypadkach — w okresie uwzgledniajacym NBP (2009-2016) wiosenna prognoza tej instytucji
osiagneta bardzo dobre wyniki, a w dwdch przypadkach (PKB i stopa bezrobocia od 2004) prognoza
MF miata ME bardzo bliskie zera.

W pewnym stopniu potwierdza sie takze wniosek z pracy Gonzales-Cabanallis i Terzi (2012), ze czas
kryzysu pogarsza trafnos¢ prognoz. W okresie, ktdry objat kryzys (2004-2016), mozna zaobserwowac wyz-
sze wartos$ci miar jakosci predykeji w przypadku PKB niz po 2009 1. Nie dotyczy to wszystkich zmiennych -
w przypadku inflacji niektére instytucje w dtuzszym okresie wykazywaty sie wieksza trafnoscia (KE,
OECD i IMF). Sytuacja jest jeszcze bardziej ztozona w odniesieniu do stopy bezrobocia. W krétszym
okresie objetym analizg prognozy MF okazaly si¢ gorsze, a prognozy instytucji mi¢dzynarodowych - lepsze.
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Gonazalez-Cabanillas i Terzi (2012) poréwnywali takze prognozy KE z pozostatymi uwzglednio-
nymi tutaj instytucjami miedzynarodowymi i stwierdzili, ze ich trafnos¢ jest zblizona do trafnosci
prognoz OECD i IMF. W przypadku polskiej gospodarki réwniez mozna doszukiwa¢ sie pewnych po-
dobieristw. Dobrze obrazuje to m.in. przebieg prognoz PKB (wykres 1), w badanych instytucjach mig-
dzynarodowych byt on zblizony. Mozna zaobserwowal, ze w niektdrych przypadkach miary jakosci
prognoz przyjmowaty bardzo podobne wartosci, co przejawia si¢ najsilniej poprzez ME i RMSE. Jest
to widoczne zwlaszcza w wiosennych i jesiennych prognozach PKB od 2004 r. (w tych drugich jedynie
prognozy KE i IMF miaty zblizone wartosci, OECD byta od nich trafniejsza). Podobieristwo wystepu-
je takze w przypadku MAE w prognozach inflacji pochodzacych z jesiennych edycji (2004) sporzadzo-
nych przez KE i OECD. Kolejne mozna zaobserwowac w krétszym okresie 2009-2016 dla stopy bezrobo-
cia (tylko dla KE i OECD, IMF nie bierze udzialu w analizie tej zmiennej). Co ciekawe, gdy spojrzy si¢
na lata 2004-2016, wida¢ juz znaczna rozbieznos$¢ w wartosciach miar jakosci predykcji w tych dwdch
instytucjach.
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Aneks

Tabela 1

A. Grechuta

Realizacje badanych zmiennych makroekonomicznych

Skorygowane Bezrobocie bezS(t)(l;I())ac‘ia _
Rok PKB CPI HICP bezrobocie BAEL  rejestrowane
(NBP) (MF) Eu_rostat
(KE i OECD)
2004 5,1 3,4 3,6 - 19 19,0
2005 3,5 2,2 2,2 - 17,6 17,8
2006 6,2 1,3 1,3 - 14,8 13,8
2007 7,2 2,5 2,6 - 11,2 9,6
2008 3,9 4,2 4,2 - 9,5 71
2009 2,6 3,8 4 8,2 12,1 8,2
2010 3,7 2,6 2,6 9,6 12,4 9,6
2011 5,0 4,2 39 9,6 12,5 9,6
2012 1,6 3,6 3,7 10,1 13,4 10,1
2013 1,3 1,0 0,8 10,3 13,4 10,3
2014 3,3 0,1 0,1 9,0 11,5 9,0
2015 3,6 -0,9 -0,7 7,5 9,7 7,5
2016 2,7 -0,7 -0,2 6,2 8,3 6,2

Uwaga: stopa bezrobocia stosowana przez IMF nie zostala uwzgledniona w analizie.

Zrédto: opracowanie na podstawie danych GUS, NBP, OECD i Eurostatu.
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Tabela 3

Miary jakosci predykcji ex post PKB dla okreséw 2004-2016 i 2009-2016

Sat-  \pp  NBP MF  KE OKCD IMF  NBP KE OECD IMF  mussa

styka niejsza
prognoza

Nrprog. zima wiosna jesien ogolem

2004-2016

ME - - 007% 013% 034% - 03% 038% ME(W)

MAE - - 164% 164% 1,60% - 132% 1,32% OECD()

RMSE - - 180% 181% 181% -  146% 145%  OECD()

U - - 0 10 10 - 066 070  OECD()

Uy - - 000 000 001 003 - 007 008 002

U - - 007 004 005 016 - 011 020 021

U - - 09 095 094 080 - 082 o071 077

2009-2016

ME  -025% -031% -015% [RO0/8N -0,21% -012%  0,18% 0,20% 014% [H002060 IMF()

MAE  133% 135% 157% 160% 1,54%  074% 0,97% 1,04% OECD()

RMSE  1,50% 153% 178% 183% 1,68%  096% 1,06% 1,10% OECD()

U 0,69 089 0% 1,04 102 049 0,60 063  OECD()

Uy 003 006 001 000 001 001 003 004 003 000

U 005 000 001 000 000 002 013 014 039 020

U 093 094 099 1,00 098 097 08 08 058 080
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Tabela 4
Miary jakosci predykcji ex post inflacji w latach 2004-2016 i 2009-2016

Statystyka NBP NBP MF KE OECD IMF NBP KE OECD IMF Najtraf

niejsza
. . e sz prognoza
Nrprog. zima wiosna jesiert ogélem
2004-2016
ME - - .0,36% 033% 041% - -0,35% .0,32% OECD())
MAE - - 150% 1,26% 1,32% (R - 1,07% 1,18%  KE()
RMSE - - 1,71% 149% 1,49% -  1,23% 132% OECD()
U - - 34 32 3,5 - 221 1,80  OECD()
u, - -~ 001 006 005 008 - 008 001 006
U - - 047 054 019 06l - 013 062 0,50
U, - - 052 040 076 032 - 079 038 045
2009-2016
ME -0,38% 0,56% -0,60% -0,82% -0,79%  -0,41% 0,30% 051% NBP(W)
MAE 1,22% 1,83% 1,37% 150% 1,41%  1,11% 124% 121% NBP(W)

RMSE  149% 1,98% 155% 1,65% 176% [N 127% 1,34% 13%  NBP(W)
2,87 34 32 304 35 212 223 BN 181 OECD()
006 003 008 015 025 020 011 005 005 014
030 016 049 053 014 051 014 037 075 065
064 081 043 032 061 029 075 058 020 021

SN
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Tabela 5

Miary jakosci predykcji ex post stopy bezrobocia w latach 2004-2016 i 2009-2016

Statystyka NBP NBP MF KE OECD IMF NBP KE OECD T;‘g;‘z’;
prognoza
Nrprog. zima wiosna jesien ogbtem
2004-2016
ME - - 1,37% -140% - - -0,78% ME(W)
MAE - - 2,19% 2,01% - - OECD(J)
RMSE - - 2,54% 245% - - OECD())
U - - 1,3 13 - - 0,72 KE()
u,, - - 000 029 0,33 - - 001 029
Us - - 001 012 005 - - 0,00 0,02
U, - - 099 059 062 - - 099 0,68
2009-2016
ME -1,18% 0,44% -0,46% -047% - -0,53% -0,25% KE()
MAE 1,57% 211% 1,69% 146% - 0,85% 0,78% OECD())
RMSE  2,02% 2,34% 1,80% 1,58% - 1,03% 1,02% . OECD())
U 1,94 171 159 1,43 - OB o087 077 NBP(J)
u,, 0,34 0,06 004 006 0,09 - 027 005 0,07
U, 0,14 012 000 006 0,04 - 0,00 002 0,01
U, 0,52 0,82 09 088 0,87 - 073 093 092

B warto$¢ najblizej 0, = wartos¢ najdalej 0

Zrédto: opracowanie na podstawie danych NBP, GUS, Ministerstwa Finanséw, Eurostatu, OECD i IMF.
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Tabela 6
Podsumowanie analiz: najtrafniejsza prognoza dla kazdej statystyki (i zmiennej) oraz poszeregowana
czestotliwos¢ trafnosci dla kazdej edycji i ogétem™ w podziale na okresy

2004-2016
Statystyka PKB Inflacja Stopa bezrobocia
ME ME(W) OECD()) ME(W)
MAE OECD()) KE(J) OECD())
RMSE OECD()) OECD()) OECD())
U2-Theila OECD(J) OECD()) KE())
Instytucja Wiosna Jesien Ogolem (wiosna i jesien)
OECD 0 8 8
MF 2 0 2
KE 0 2 2
IMF** 0 0 0
2009-2016
Statystyka PKB Inflacja Stopa bezrobocia
ME IME(J) NBP(W) KE())
MAE OECD()) NBP(W) OECD(J)
RMSE OECD()) NBP(W) OECD(J)
U2-Theila OECD()) OECD()) NBP())
Instytucja Wiosna Jesien Ogolem (wiosna i jesien)
OECD 0 6 6
NBP*#** 3 1 4
KE 0 1 1
IMF#** 0 1 1
MF 0 0 0

* Czestotliwos¢ trafnosci (w tabeli: wiosna, jesieri i ogétem) obliczana jest na zasadzie, jak czesto edycja danej instytucji
trafiata do ostatniej kolumny tabel 3-5 (Najtrafniejsza prognoza ogétem).

** Nie uwzgledniono w analizie stopy bezrobocia IMFE.

*** Nie brano pod uwage zimowych prognoz NBP.

Zrédto: opracowanie na podstawie danych NBP, GUS, Ministerstwa Finanséw, Eurostatu, OECD i IMF.
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Wykres 1
Realizacja oraz prognozy PKB dla MF, KE OECD i IMF

MF - PKB
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W Realizacja PKB Wiosna
KE - PKB
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| Realizacja PKB Wiosna Jesient
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Wykres 2
Realizacja oraz prognozy inflacji dla MF, KE OECD i IMF

MF - CPI

-1 2007 2010

@ Realizacja CPI = Wiosna

KE - HICP

2004 2007 2010 2013 2016

m Realizacja HICP = Wiosna = Jesieri

OECD - CPI

2004 2007 2010 2013 2016

® Realizacja CPI = Wiosna Jesient

IMF - CPI

-1 12004 2007 2010 2013 2016

@ Realizacja CPI = Wiosna Jesierd
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Wykres 3
Realizacja oraz prognozy stopy bezrobocia dla MF, KE i OECD

MF - stopa bezrobocia
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m Realizacja stopy bezrobocia  Wiosna
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OECD - stopa bezrobocia
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Wykres 4
Realizacja oraz prognozy PKB, inflacji CPI i stopy bezrobocia dla NBP (2009-2016)

NBP - PKB
8
6
4
B BN S BN BN RN
2009 2011 2013 2015
B Realizacja PKB Zima Wiosna Jesieni
NBP - CPI
5
3 I I
1 I
T T T T l T T . T . 1
| 2009 2011 2013 2015
-3
B Realizacja CPI Zima Wiosna Jesient
NBP - stopa bezrobocia
15
10
2009 2011 2013 2015
B Realizacja stopy bezrobocia = Zima Wiosna Jesient

Zrédto: opracowanie na podstawie danych NBP, GUS, Ministerstwa Finanséw, Eurostatu, OECD i IMF.
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Wykres 5
Przebieg prognoz wiosennych edycji PKB oraz realizacji

0 : : : : : : : : : : : :

2004 2005 2006 2007 2008 2009 2010 2011 2012 2013 2014 2015 2016

= Realizacja PKB — = NBP === MF === KE +-<+ OECD = = IMF

Zrédto: opracowanie na podstawie danych NBP, GUS, Ministerstwa Finanséw, Eurostatu, OECD i IMF.
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A comparison of annual forecasts accuracy of Polish economic
conditions compiled by national and international institutions

Abstract

A proper knowledge of future operating conditions is almost always considered a key factor of most
economic projects. On a macroeconomic level, the quoted operating conditions are described as
economic conditions. It is apparent that being able to correctly anticipate future conditions is of utmost
importance. Therefore, it is no surprise that many economic entities focus on compiling economic
forecasts. The forecasts of the different forecasting institutions almost never have the same results,
which creates the need to evaluate their accuracy in order to establish which of them are the most
reliable. This paper deals with a comparison of the accuracy of annual forecasts of the Polish economic
conditions compiled by Narodowy Bank Polski (NBP), the Ministry of Finance of Poland (MoF),
the European Commission, the Organisation of Economic Co-operation and Development (OECD) and
the International Monetary Fund (IMF). The accuracy of the forecasts was examined using ex post
methods. The selected time interval covers the years from 2004 to 2016, while taking it into account
that some institutions take a different time span depending on data availability. The changes of
economic conditions were represented by a selection of factors: changes in the average annual growth
rate of Gross Domestic Product (GDP) in percentage, inflation described by the Consumer Price Index
and in one specific case — the Harmonized Index of Consumer Prices, and the unemployment rate.
Forecast accuracy was analysed using various ex post statistical methods, including mean error (ME),
mean absolute error (MAE), root mean squared error (RMSE), Theil coefficient (Theil’s U or U-Theil)
and decomposition of mean squared error.

Keywords: GDP, inflation, unemployment, accuracy of short-term forecasts, Polish economic situation






